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1. Objetivo del TFG: 

El objetivo principal de este trabajo es diseñar un modelo de trading algorítmico que permita 
detectar patrones en los precios de diversos commodities mediante técnicas de Machine 
Learning (ML). Estos commodities incluyen Petróleo crudo, Gas natural, Oro, Plata, Cobre, Aluminio, 
Níquel, Platino, Paladio, Trigo, Maíz, Soja, Café, Azúcar, Algodón, Cacao, Mineral de hierro, Gasolina, 
Energía eléctrica, Madera (Lumber) y Zinc. Se aplicarán técnicas de aprendizaje supervisado y no 
supervisado para identificar patrones históricos que permitan mejorar la toma de decisiones en 
estrategias de trading automatizadas. 
2. Metodología: 

Para llevar a cabo esta investigación, se seguirá el siguiente enfoque metodológico: 
1. Revisión bibliográfica: Se realizará una revisión de la literatura relacionada con el uso de 

técnicas de Machine Learning para la detección de patrones en series temporales, 
especialmente en el ámbito del trading algorítmico aplicado a los mercados de commodities. 

2. Selección de datos: Se recopilarán datos históricos de precios de los commodities 
seleccionados, así como variables macroeconómicas relacionadas, como tasas de interés, 
inflación y datos de oferta y demanda. La fuente de los datos será confiable y abarcativa para 
asegurar la calidad del modelo. 

3. Análisis de las variables: Se analizarán las variables más influyentes en la predicción de 
precios y patrones de los commodities. Esto incluirá el análisis de la volatilidad, tendencias de 
precios y correlaciones entre los distintos commodities. 

4. Diseño del algoritmo de clasificación: Se evaluarán diferentes técnicas de ML como redes 
neuronales, árboles de decisión, modelos de Random Forest, y algoritmos no supervisados 
como K-means y clustering jerárquico. El modelo se ajustará para maximizar la precisión en la 
detección de patrones que puedan ser aplicables a estrategias de trading. 

5. Validación del algoritmo: Se utilizarán técnicas de validación cruzada y métricas de 
rendimiento (precisión, recall, F1) para evaluar la efectividad del modelo. También se 
realizarán pruebas retrospectivas (backtesting) para comprobar el rendimiento del modelo 
en datos históricos y su potencial en la práctica. 

6. Análisis y conclusiones: Los resultados obtenidos serán analizados para extraer conclusiones 
sobre la capacidad del modelo para identificar patrones consistentes y rentables en los 
mercados de commodities. Se discutirán las implicaciones para traders y gestores, y se 
explorarán mejoras posibles. 
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