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Resumen

Este Trabajo de Fin de Grado analiza si existe unarelacion entre la carga emocional
de las canciones presentadas en el Festival de Eurovisidon y su posicion final en el ranking
del Festival. Para ello, se ha aplicado un enfoque cuantitativo basado en técnicas de Text
Mining y Analisis de Sentimiento, empleando el algoritmo VADER. Las letras de las
canciones clasificadas en los tres primeros puestos entre 2010 y 2024 fueron traducidas
alinglés y analizadas para evaluar si su tono emocional (positivo, negativo o neutro) influia
en su éxito competitivo.

Los resultados indican que, aunque VADER permitio identificar con eficacia la
polaridad emocional de las canciones, no se hallé una correlacion estadisticamente
significativa entre el sentimiento de las letras y la posicién final. Ademas, la audiencia no
reacciona de forma constante a los mismos estimulos emocionales: algunas canciones
intensas han triunfado, mientras que otras no. Esto sugiere que el éxito también depende
de factores como la escenografia, la interpretacion o el contexto sociopolitico. EL modelo
predictivo Random Forest reforzé esta conclusiéon, mostrando dificultades para anticipar
resultados basados solo en el sentimiento.

En definitiva, el Analisis de Sentimiento resulta util para estudiar tendencias
emocionales en Eurovision, pero no basta para explicar ni predecir el éxito. Aunque el
contenido emocional puede influir en parte del publico, no garantiza la victoria. Se
recomienda para futuras investigaciones ampliar la muestra, incorporar nuevas variables
y combinar analisis cuantitativo y cualitativo para comprender mejor los multiples factores
que influyen en el triunfo en el Festival.
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Abstract

This Final Degree Project examines whether there is a relationship between the
emotional content of songs presented at the Eurovision Song Contest and their final
ranking. A quantitative approach was used, applying text mining and Sentiment Analysis
techniques, specifically through the VADER algorithm. The lyrics of the top three songs from
2010 to 2024 were translated into English and analyzed to assess whether their emotional
tone (positive, negative, or neutral) influenced their competitive success.

The results show that while VADER effectively identified the emotional polarity of
the songs, no statistically significant correlation was found between sentiment scores and
ranking position. Additionally, the audience does not consistently respond to the same
emotional stimuli: some highly emotional songs have succeeded, while others have not.
This suggests that success also depends on factors such as staging, performance, or the
sociopolitical context. The Random Forest predictive model confirmed the challenge of
forecasting results based solely on sentiment.

In conclusion, Sentiment Analysis is a useful tool for exploring emotional trends in
Eurovision lyrics, but it is not sufficient to explain or predict success. Although emotional
content may resonate with certain segments of the audience, it is no guarantee of victory.



Future research should consider expanding the sample, incorporating new variables, and
combining quantitative and qualitative approaches to better understand the complex
factors behind success in the contest.
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1. Introduccion

1.1 Motivacidn del trabajo

La motivacién inicial para realizar este trabajo surge de una tradicidon familiar
extendida en la que, como espectadores, se realizaban encuestas y sondeos antes y
durante el Festival de Eurovision (en adelante, Eurovision) para determinar, siguiendo un
criterio propio, quién iba a ser el ganadory los mejores clasificados. No es de extrafiar que
los resultados rara vez coincidieran, pero lo que siempre resultaba evidente era que habia
una tendencia a convertir a ciertos cantantes en una victima del sistema para que los
espectadores, tanto europeos como de fuera del continente, empatizaran con él.

Es importante destacar que se ha utilizado inteligencia artificial generativa a lo
largo del Trabajo de Fin de Grado como se explicara mas adelante.

Dicho esto, uno de los principales motivos para abordar este estudio es la
posibilidad de identificar patrones en los resultados de Eurovision. A lo largo de los afos,
se ha observado que ciertos estilos musicales, tematicas y estrategias escénicas tienen
una mayor probabilidad de éxito. Estudiar qué caracteristicas han sido mas valoradas por
el publico y el jurado permite extraer conclusiones sobre los cambios en las preferencias
musicales y sobre la evolucién de las tendencias en la industria del entretenimiento.

Ademas, Eurovisidon ha servido como plataforma para la representacion de diversas
identidades culturales y para la difusién de mensajes con un fuerte componente social.
Muchas canciones que han tenido éxito en el Festival han abordado temas como la
resiliencia, la unidad entre naciones o la importancia de la paz. Analizar co6mo estas
tematicas han influido en los resultados del concurso permite comprender el papel de la
musica en la construccién de narrativas colectivas y en la difusién de valores dentro de un
contexto internacional.

Desde una perspectiva metodoldgica, este estudio también representa una
oportunidad para aplicar técnicas innovadoras de andlisis de datos. Gracias a
herramientas como el Procesamiento del Lenguaje Natural (en adelante, con sus siglas en
inglés, NLP) y el Analisis de Sentimiento, es posible examinar con rigor las letras de las
canciones, identificando patrones en las emociones transmitidas y estableciendo
correlaciones con los resultados obtenidos en el Festival. De este modo, el estudio no se
basa Unicamente en observaciones subjetivas, sino que incorpora un enfoque cuantitativo
que refuerza suvalidez cientifica. Las herramientas de analisis utilizadas se explicaran con
mas detalle en el marco tedrico del trabajo.

Por dltimo, este Trabajo de Fin de Grado (TFG) tiene una dimensién aplicada que
puede resultar de gran utilidad para profesionales de la industria musical, la produccién
televisiva y el marketing cultural. Identificar qué elementos influyen en el éxito de una
cancién dentro del Festival puede servir de referencia para artistas, compositores y
productores que buscan optimizar su participacién en el Festival. Ademas, los hallazgos
pueden ofrecer informacién relevante para entender las tendencias emergentes en la
industria del entretenimiento y la manera en que la audiencia responde a diferentes
estimulos artisticos, y asi intentar predecir las posibilidades de éxito de una cancién.



1.2 Objetivos
1.2.1 Objetivo principal

El objetivo principal es, por lo tanto, investigar si Eurovision, como concurso
musical y fendmeno cultural, tiende a premiar canciones con tematicas de denuncia
social, que incluyen las que abordan injusticias sociales o conflictos politicos, o
sentimientos personales negativos como el desamor o la pérdida personal por encima de
otras de tono mas optimista, neutro y festivo. Asi, se puede comprobar si el Festival ha
evolucionado hacia una plataforma donde el contenido emocional y social tiene un
impacto significativo en los resultados finales. Este estudio se elaborara identificando y
clasificando las canciones que han alcanzado posiciones destacadas, especialmente las
ganadoras y las que lograron posiciones en el top 3, para comprobar cual fue el
componente diferencial entre la canciéon que quedd clasificada en primer lugar y las
inmediatamente siguientes. El periodo temporal estudiado es el que abarca desde el afio
2010 hasta el ano 2024, porque fue en el ano 2010 cuando empezo a aplicarse el sistema
de televoto combinado con el del jurado profesional.

1.2.2 Objetivos secundarios

Un objetivo secundario consistira en evaluar cémo el contexto sociopolitico en el
que se desarrolla cada ediciéon del concurso influye en los resultados. En este sentido, se
analizara si eventos globales o regionales, como crisis sociales, movimientos de derechos
humanos o conflictos bélicos, tienen un impacto medible en la valoracién de canciones
que abordan tematicas relacionadas. Este objetivo busca arrojar luz sobre la interaccién
entre las dindmicas sociales y los resultados del Festival.

Por ultimo, se pretende reflexionar sobre el papel de Eurovisién como espacio de
representacion cultural y emocional en Europa. A través de estos objetivos no solo se
busca entender las dindmicas que llevan al éxito de ciertas canciones, sino también
explorar si el concurso actia como un espejo de las sensibilidades sociales y culturales de
su audiencia.

1.3 Metodologia

Para la elaboracion de este estudio, ha sido fundamental la recopilacién y el
procesamiento de datos provenientes de fuentes fiables y reconocidas en el ambito de
Eurovision. La base principal del analisis han sido las letras de las canciones participantes
en el Festival, obtenidas de la web Eurovisionworld.com, una de las plataformas mas
completasy actualizadas sobre el Festival. Gracias a esta fuente, ademas, ha sido posible
disponer de las letras en inglés de todas las canciones que han participado en Eurovisién
desde 2010 hasta la actualidad, permitiendo asi un analisis textual profundo y
estructurado, con un total de cuarentay dos canciones.

El estudio se basa en un enfoque cuantitativo, en el que se ha empleado Python
como lenguaje de programacién para el procesamiento y analisis de los datos; ha sido
seleccionado debido a su versatilidad y la amplia disponibilidad de librerias especializadas
en andlisis de texto y aprendizaje automatico. En particular, se ha utilizado el diccionario
Valence Aware Dictionary and sEntiment Reasoner (en adelante, VADER) para llevar a cabo



el analisis de sentimiento de las letras. VADER es un algoritmo ampliamente utilizado en el
NLP que permite clasificar los textos segun su carga emocional, distinguiendo entre
sentimientos positivos, negativos y neutros con un alto grado de precision.

Ademas del Analisis de Sentimiento, el estudio incluira técnicas estadisticas
avanzadas para comprender las tendencias en Eurovision. Se empleardan modelos de
prediccidn para estimar qué caracteristicas liricas (a nivel emocional) podrian aumentar la
probabilidad de éxito en futuras ediciones del Festival. Estos modelos permitiran explorar
patrones ocultos en los datos y extraer conclusiones que podrian ser Utiles tanto para
investigadores como para profesionales de la industria musical.

Con esta combinacidon de procesamiento de texto, analisis de sentimiento y
modelado predictivo, el estudio busca ofrecer una visién integral y rigurosa sobre la
evolucion de Eurovisiéon. Mas alla de un simple analisis descriptivo, el enfoque adoptado
permitira comprender las dindmicas subyacentes que influyen en los resultados del
Festival y aportar conocimiento valioso sobre las tendencias musicales y culturales que
han definido la competicion en los dltimos afos.

Para garantizar la precision y eficiencia en laimplementacién del analisis de datos,
se ha recurrido al uso de herramientas de inteligencia artificial generativa que han
facilitado tanto la programaciéon en Python como la interpretacién de los resultados
obtenidos. En particular, se han utilizado para corregir errores en el cédigo, optimizar los
scripts y recibir sugerencias sobre la mejor forma de estructurar el estudio. Estas
herramientas han sido de gran utilidad para depurar el cédigo, mejorar la eficiencia de los
algoritmos empleados y encontrar soluciones a posibles problemas técnicos que
surgieron durante la ejecucion de los analisis.

Ademas de la asistencia en programacion, ChatGPT y Blackbox han sido clave en
la fase de interpretacion de los resultados. Una vez obtenidos los modelos de regresiéony
prediccidn, estas herramientas han permitido explorar diferentes enfoques para analizar
los coeficientes, evaluar la significancia de las variables y mejorar la presentacién de los
hallazgos. Gracias a su capacidad para procesar informacién compleja y generar
explicaciones detalladas, han ayudado a dar mayor claridad a los patrones detectadosy a
estructurar las conclusiones del estudio de manera mas coherente y comprensible.

En este sentido, la combinacién de técnicas estadisticas avanzadas con la
asistencia de inteligencia artificial generativa ha permitido desarrollar un enfoque
metodolégico més coherente. No solo se ha mejorado la precision de los analisis, sino que
también se ha optimizado la manera en que los resultados son interpretados y
comunicados. De este modo, el estudio no solo ofrece un analisis detallado de las
tendencias en Eurovisién, sino que también representa un ejemplo del valor que la
inteligencia artificial generativa puede aportar en el ambito de la investigacién académica.

1.3.1 Fuentes clave

Para llevar a cabo este analisis sobre la relacion entre el sentimiento de las
canciones de Eurovisidon y su desempefo en la competicion, se han utilizado diversas
fuentes de datos y literatura académica. Estas fuentes han permitido establecer una base
tedrica sélida y obtener los insumos necesarios para el andlisis cuantitativo. A lo largo del
trabajo, se han empleado tanto bases de datos especializadas como estudios previos
sobre Analisis de Sentimiento y competencia musical.
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Para complementar este analisis, se ha consultado un estudio sobre la relacién
entre emocidény éxito en la musica que han explorado cémo la tonalidad emocional de una
cancion puede influir en su recepcion por parte del publicoy los jurados en competiciones
musicales.

En términos metodoldgicos, el enfoque cuantitativo ha sido clave para interpretar
los datos. Se han utilizado modelos de regresion lineal para evaluar la relacion entre la
puntuacion de sentimiento y la clasificacion en el ranking final. Para ello, se ha recurrido a
bibliografia sobre regresion estadistica y diversas técnicas de Machine Learning, lo que ha
permitido mejorar la precision de los analisis y garantizar su validez.

Otra fuente fundamental han sido estudios sobre Random Forest, un algoritmo
ampliamente utilizado en la prediccién de variables numéricas. A través de la literatura
especializada en Machine Learning, se ha podido justificar su uso para complementar el
analisis de regresion. Este método ha permitido explorar posibles relaciones no lineales
entre el sentimiento y el ranking final de cada cancidn.

Los articulos sobre la influencia de los factores culturales en Eurovision también
han sido un pilar importante para contextualizar los hallazgos. Se ha revisado literatura
sobre sesgos geopoliticos y patrones de votacion en el concurso, lo que ha ayudado a
interpretar mejor los resultados obtenidos. Estos estudios han proporcionado un marco
tedrico para entender por qué ciertos estilos musicales y tematicas pueden ser mejor
recibidos en determinadas ediciones del Festival.

Asimismo, se han utilizado manuales y articulos técnicos sobre el uso de Python
para el analisis de datos. En particular, se han empleado referencias sobre el uso de
bibliotecas como pandas, statsmodels y scikit-learn, esenciales para la manipulacion de
datosy la construccién de modelos predictivos. Esta literatura, junto con un uso adecuado
de ChatGPT han sido clave para garantizar la implementacién correcta de los algoritmosy
la interpretacion de sus resultados.

Por udltimo, se han tomado en cuenta estudios sobre la validez del Anélisis de
Sentimiento aplicado a la musica. Aunque este tipo de técnicas se han desarrollado
principalmente en contextos como redes sociales y resefias de productos, investigaciones
recientes han explorado su aplicacion en letras de canciones. Estos trabajos han permitido
abordar las limitaciones de la metodologia y discutir posibles sesgos en la interpretacion
de los resultados.

1.3.2 Herramientas de analisis empleadas

La mineria de textos (Text Mining) es un conjunto de técnicas orientadas a analizar
grandes cantidades de texto no estructurado con el objetivo de extraer informacion util,
identificar patrones y comprender relaciones contextuales. En el contexto del presente
TFG, estas técnicas han sido aplicadas al anélisis de las letras de canciones del Festival de
Eurovision, donde el contenido emocional y tematico juega un papel fundamental en la
percepcién del publicoy los jurados.

El proceso de analisis comenzdé con una fase de limpieza del texto, imprescindible
para garantizar la calidad de los datos. Esta etapa consistid en eliminar elementos que
introducen ruido, como signos de puntuacioén, caracteres especiales o etiquetas HTML.
También se normalizd el texto (por ejemplo, convirtiéndolo todo a mindsculas) y se
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eliminaron las palabras vacias o stop words, como articulos o preposiciones, que no
aportanvalor semantico al analisis. Esta limpiezainicial permitié preparar el corpus textual
para su posterior procesamiento.

Una vez depurado el texto, se aplicd la técnica de tokenizacion, que consiste en
dividir las letras en unidades mas pequefias, como palabras individuales o grupos de
palabras (n-gramas). Esta técnica facilita un analisis mas detallado del contenidoy permite
identificar términos recurrentes. En el caso de Eurovision, esto ayuda a detectar temas
frecuentes como “esperanza”, “libertad” o “dolor”, que podrian tener relacion con la carga
emocionaly el resultado de las canciones.

A continuacion, se aplicé un analisis de frecuencia, que permite ordenar las
palabras o combinaciones mas repetidas dentro del conjunto de canciones. Esto ofrece
una vision general de las tematicas mas presentes en las letras, y permite comparar, por
ejemplo, las canciones ganadoras con otras menos exitosas, en busca de patrones
narrativos o estilisticos comunes.

Otra técnica aplicada ha sido la extraccion de entidades nombradas, que permite
identificar nombres de personas, lugares, organizaciones o eventos dentro del texto. Esta
herramienta resulta Util para detectar referencias explicitas a contextos politicos, sociales
o culturales en las canciones, lo que podria tener un impacto en la recepcidon emocional
de la audienciay, por tanto, en el éxito de la propuesta.

Finalmente, el Analisis de Sentimiento es la técnica mas relevante de este trabajo.
Esta permite clasificar cada letra seglin su polaridad emocional (positiva, negativa o
neutra)y, en ocasiones, incluso en categorias emocionales mas especificas como alegria,
tristeza oira. Esta herramienta es clave para establecer posibles vinculos entre la emocion
transmitida por una cancién y su posicién final en el ranking de Eurovision. Por su
importancia central en este estudio, esta técnica se analiza con mas detalle en el capitulo
siguiente.

2. Marco teorico

2.1 Historia del Festival de Eurovision

Eurovision es uno de los eventos musicales mas iconicos y globales, celebrado
cada ano desde 1956. Organizado por la Union Europea de Radiodifusidon (en adelante,
UER), nacié como una iniciativa para promover la unidad cultural y la cooperaciéon en una
Europa que se recuperaba de las secuelas de la Segunda Guerra Mundial. Inspirado en el
Festival de San Remo de lItalia, su primera edicién contd con la participacion de
Unicamente siete paises europeos. Desde entonces ha crecido mucho, llegando a reunir
hasta 43 paises en algunas ediciones, y, mas recientemente, de regiones como Australia.’
Australia fue invitada a Eurovisidn en 2015 como parte de la celebracion del 60° aniversario
del concurso. La decisién se tomd debido a la gran popularidad de Eurovisidon en Australia,
donde el Festival se ha transmitido desde 1983 y cuenta con una base de fans muy activa.
La participacién inicialmente iba a ser unica, pero debido a su éxito, la UER permitié que
Australia siguiera compitiendo en los afos siguientes, aunque con la condicién de que, si

" European Broadcasting Union. (n.d.). Origins of Eurovision. Recuperado de
https://eurovision.tv/history/origins-of-eurovision
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ganaba, el evento se celebraria en Europa. Por otro lado, Marruecos fue invitado a
Eurovision en 1980 como parte de un intento de UER por ampliar la diversidad del concurso
e incluir mas paises del mundo arabe. Sin embargo, Marruecos sélo participd ese afo, ya
que no quedo satisfecho con los resultados (quedd en penultimo lugar) y, ademas, la
mayoria de los paises arabes boicoteaban el evento debido a la participacion de Israel.
Desde entonces, Marruecos no ha vuelto a competir.?

Hasta 1999, las canciones debian ser interpretadas en el idioma oficial de cada
pais, lo que aportaba una gran riqueza linglistica. Actualmente, los artistas pueden elegir
cualquier idioma, y el inglés es el mas comun. Este cambio ha permitido a muchos
participantes llegar a un publico mas amplio, pero también ha generado debates sobre la
pérdida de identidad cultural en el Festival.

El Festival ha sido el trampolin para muchos artistas que alcanzaron fama mundial.
Entre los ganadores mas destacados se encuentran el grupo ABBA, que gané en 1974 con
Waterloo y se convirtid en un fendmeno global, y Celine Dion, que representd a Suiza en
1988 antes de convertirse en una superestrella internacional. Otro caso emblematico es el
de la cantante sueca Loreen, que gand en 2012 y nuevamente en 2023, una de las pocas
artistas en lograr dos victorias junto con Johny Logan.?

Eurovision sigue una estructura claramente definida que combina musica y
espectaculo. Cada pais participante selecciona una cancion original a través de procesos
nacionales o decisiones internas. Debido al aumento de participantes, desde 2004 se
introdujeron dos semifinales, en las que los paises compiten por un lugar en la gran final.
En esta ultima fase, se reunen los 20 clasificados de las semifinales junto con los
miembros del denominado Big Five (Alemania, Espana, Francia, Italia y Reino Unido) y el
pais anfitrién, que tienen un pase directo a la final.* El evento no solo destaca por su
musica, sino también por la espectacularidad de sus puestas en escena, que incluyen
elaboradas coreografias, efectos visuales impactantes y escenografias muy llamativas.

El sistema de votacidn ha evolucionado significativamente desde los inicios del
concurso. Durante décadas, el jurado profesional de cada pais otorgaba puntos a sus
canciones favoritas. Sin embargo, desde 1998, se introdujo el televoto para incluir al
publico en el proceso de decision. Actualmente, se utiliza un sistema mixto que combina
los votos del publico con la puntuacién de un jurado profesional a partes iguales. Desde
2016, los resultados se presentan en dos fases: primero, se anuncian los puntos de los
jurados nacionales, y después, los resultados del televoto®, lo que mantiene la emocion
hasta el ultimo momento y frecuentemente cambia radicalmente las posiciones finales,
manteniendo a la audiencia pendiente hasta el final de la retransmisién.

A pesar de su naturaleza competitiva, el verdadero premio de Eurovision es el
prestigio y la exposicion internacional que ofrece a los artistas. Ademas del codiciado

2 European Broadcasting Union. (n.d.). Morocco at Eurovision. Recuperado de
https://eurovision.tv/country/morocco

% European Broadcasting Union. (n.d.). Official website of the Eurovision Song Contest. Recuperado
de https://eurovision.tv

4 European Broadcasting Union. (n.d.). Facts and figures about Eurovision. Recuperado de
https://eurovision.tv/about/facts-and-figures

5 European Broadcasting Union. (2024). Voting system at Eurovision Song Contest 2024.
Recuperado de https://eurovision.tv/about/voting-malmo-2024
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micréfono de cristal, el Festival representa una celebracién de la unidad a través de la
musica, y reune a millones de espectadores de todo el mundo cada afo. Es mucho mas
que una competicion: es un fendmeno cultural y un escaparate para la creatividad, la
innovaciony la diversidad.

2.2 Hipatesis sobre las tendencias premiadas en Eurovision

Elimpacto cultural de Eurovisién va mas alla de la musica. Ha sido una plataforma
para abordar temas sociales y politicos, como la inclusién, la igualdad y la tolerancia.®

La hipoétesis que se plantea es que el Festival tiende a premiar canciones y artistas
gue abordan temas sensibles, como los relacionados con el colectivo LGTBI’, conflictos
bélicos o injusticias sociales®, en lugar de limitarse exclusivamente a la calidad musical de
las interpretaciones. Esta idea se sustenta en ejemplos recientes y en la evolucion del
concurso, que se ha convertido en un reflejo de las tensiones y aspiraciones sociales de
Europa.

Eurovision también ha premiado temas que, aunque no de forma explicita, tienen
un fuerte simbolismo de reivindicacidn. Salvador Sobral, ganador en 2017 con Amar pelos
dois, presentd una actuacion que muchos interpretaron como una critica a la
superficialidad tecnoldgica y una llamada a recuperar la conexion humana genuina.
Aunque no es una denuncia directa, su mensaje resondé profundamente en un momento en
el que las tecnologias digitales ya dominaban las interacciones humanas.

Es importante considerar el contexto sociopolitico en el que se desarrolla cada
edicion de Eurovision. Los eventos globales, como conflictos bélicos o controversias sobre
los derechos humanos, pueden influir en la percepcidén de los votantes y en su disposicion
a premiar canciones con mensajes relacionados. Por ejemplo, en afos de tensiones
politicas significativas, es posible que canciones con mensajes de unidad o denuncia de
dichas situaciones encuentren una mayor resonancia, como fue el caso de Ucrania en
2022, que se explicara mas adelante.

Los resultados de este anélisis pueden proporcionar evidencias para determinar si
Eurovision premia consistentemente estas tematicas o si, por el contrario, estos casos son
excepciones en un concurso que sigue valorando principalmente los aspectos artisticos.
También es relevante comparar el rendimiento de las canciones con tematicas de
denuncia con las de caracter mas festivo, para comprobar si existe una tendencia a
priorizar unos mensajes sobre otros. Si los datos respaldan la hipdtesis de que se premia
el contenido de denuncia social o politica, se concluira que Eurovision se ha convertido en

® European Broadcasting Union. (n.d.). Sanremo: The festival that inspired Eurovision. Recuperado
de https://eurovision.tv/story/sanremo-the-festival-that-inspired-eurovision

7 Por ejemplo, la victoria de Conchita Wurst no solo fue un triunfo musical para Austria en 2014,
sino también un mensaje contundente de apoyo a la diversidad en un contexto internacional. De
forma similar, la participacion y victoria de Dana International en 1998 marcé un precedente en la
representacion de personas transgénero en los medios globales.

8 Ejemplos destacados incluyen, ademas de la comentada victoria de Conchita Wurst; la cancién
1944 de Jamala, que traté sobre la deportacidn de los tartaros de Crimea durante el mandato de
Stalin, un tema histéricamente relevante y politicamente sensible en el contexto de la anexién
rusia de Crimea, gand en 2016. La eleccidon de esta cancidon como ganadora refuerza la idea de que
Eurovisién puede actuar como una plataforma de denuncia para injusticias histéricas pasadasy
contemporaneas.



un escaparate donde prima la propaganda ideoldgica sobre la calidad musical. Esto
plantearia preguntas interesantes sobre el papel del Festival en la promocion de valores 'y
su capacidad para influir en el debate publico mas alla del entretenimiento.

Como se menciond en la introduccion, la investigacion que se realiza en este
Trabajo de Fin de Grado no solo otorga informacion valiosa sobre las dinamicas de votacion
y preferencias en Eurovisién, sino que también contribuye a entender cémo los grandes
eventos culturales reflejan y responden a los cambios en la sociedad. Eurovisién, como
fendmeno global, puede ser visto como una muestra de las preocupacionesy prioridades
de las audiencias europeas en cada época.

Por ultimo, esta hipotesis resalta el potencial transformador de Eurovision mas alla
de su faceta competitiva. Si se confirma, sugiere que el Festival no solo celebra la musica
y la diversidad cultural, sino que también actua como un espacio de visibilidad para los
temas que definen nuestra época.

2.3 Analisis de la literatura

La literatura utilizada para este trabajo se centra en estudios que exploran las
dinamicas sociales, politicas y culturales reflejadas en Eurovision, asi como en los
métodos de Analisis de Sentimientos aplicados a este contexto, hasta el momento,
excluyendo VADER, que se utiliza por primera vez mas alla de los comentarios en redes
sociales en el presente trabajo como se adelanto en la introduccion.

Elestudio Europe and nation in the Eurovision song contest — The Nordic, cuyo autor
es Dafni Tragaki (2013), examina cémo Eurovisién contribuye a la construccion de
identidades nacionales y regionales, centrandose especificamente en los paises nérdicos.
Este trabajo es esencial para entender cémo el concurso no solo promueve la diversidad
cultural, sino que también actia como un vehiculo de representacién nacional. Su enfoque
histérico y cultural es clave para este anélisis, ya que muestra cdémo las canciones y
actuaciones pueden reflejar narrativas de autorrepresentacidon en un contexto
internacional.

El articulo de Garcia-Gamez y Moreno-Ortiz (2024), The politics of Eurovision: A
case study of the United Kingdom’s 2021 and 2022 participations as expressed on social
media, analiza cédmo el publico percibe y reacciona a las participaciones del Reino Unido
en el concurso, en un contexto marcado por el Brexit. Utilizando el analisis de redes
sociales como metodologia, este trabajo aporta una visién contemporanea sobre como las
dindamicas politicas influyen en la recepcién del concurso. Su enfoque metodolégico, que
combina andlisis cualitativo y computacional, es relevante para explorar coémo se
manifiestan las percepciones sociales en Eurovision.

El trabajo de Kozolic, Thakkar y Preradovic (2024), Revealing public opinion
sentiment landscape: Eurovision Song Contest sentiment analysis, utiliza herramientas
avanzadas de analisis de sentimientos para clasificar la opinién publica sobre el concurso.
Este estudio demuestra cémo el andlisis computacional puede identificar patrones
emocionales asociados a las canciones y artistas, lo que valida el uso de herramientas
como SentiStrength en este contexto. Su contribucidon metodolégica refuerza la relevancia
de medir elimpacto emocional de las canciones como un factor clave en su éxito.



El estudio de Kumpulainen et al. (2020), Predicting Eurovision Song Contest results
using sentiment analysis, emplea el analisis de sentimientos para predecir los resultados
de Eurovisidn. Este articulo es crucial para este trabajo, ya que establece un precedente
en el uso de herramientas analiticas para explorar la relacién entre las emociones
generadas por las canciones y los resultados oficiales. Ademas, conecta directamente la
percepcién del publico con el éxito de las actuaciones, lo que resulta fundamental para
este analisis.

El articulo de Panea y Camara Rojo (2022), Bielorrusia, Eurovision y el debate
internacional sobre la democracia: el impacto mediatico de las candidaturas de la BTRC
en el Festival de la Cancién examina como las tensiones politicas internacionales se
reflejan en Eurovision, utilizando el caso de Bielorrusia como ejemplo. Este trabajo subraya
el papel del Festival como un espacio donde se debaten cuestiones de democracia y
derechos humanos. Su enfoque en las candidaturas polémicas y su impacto mediatico
aporta un marco contextual relevante para analizar como la carga politica de las canciones
influye en su recepcion.

2.4 Grandes debates sobre los resultados en Eurovisidn

Eurovisidon ha sido, desde sus inicios, un espacio de celebracion cultural, pero
también un escenario donde los resultados han generado intensos debates y
controversias. A lo largo de las décadas, las puntuaciones y las posiciones finales de
algunos paises han dado lugar a sospechas de influencia de la politica en las decisiones, y
han reflejado desacuerdos entre el jurado y el publico, evidenciando las tensiones
producidas en un sistema de votacidon que combina criterios artisticos, sociopoliticos y
emocionales. Estos debates no se limitan unicamente a los ganadores, sino que también
abarcan cambios drasticos provocados por el televoto, que han transformado los
resultados finales y desafiado las expectativas iniciales. Ademas del famoso caso de la
victoria de Conchita Wurst, hay muchos otros resultados que han generado controversiay
grandes debates sobre la fiabilidad de la posicidn final en el ranking.

Por ejemplo, en 2016, afio en el que gand Jamala con sumencionada 7944, aunque
su cancién obtuvo una alta puntuacién por parte del jurado, no liderd en el televoto, donde
la interpretacidon de Rusia, You Are the Only One de Sergey Lazarev, fue la favorita del
publico. Este resultado dividid a los seguidores del concurso y generd debates sobre si
Eurovision estaba premiando canciones por su calidad musical o por su carga politica. La
victoria de Jamala fue vista por algunos como un posicionamiento politico de Eurovision,
mientras que otros la consideraron un reconocimiento a la valentia de abordar temas
histéricos y controvertidos.®

En 2017, Portugal sorprendié con la victoria de Salvador Sobral' y su balada
minimalista Amar pelos dois. Aunque su cancidn recibid el reconocimiento unanime de
jurados y publico, marcé un contraste radical con el estilo visual y musical que
predominaba en Eurovisién. Este resultado generd un debate sobre la naturaleza del
concurso, planteando si Eurovisién debiese premiar la innovacién escénica y musical o
priorizar la autenticidad y la emocidn en las interpretaciones. La victoria de Sobral reavivé
la discusion sobre los criterios que realmente definen el éxito en el Festival.

® European Broadcasting Union. (2016). Jamala wins Eurovision 2016 for Ukraine with 1944.
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En 2019, el sistema de votacion volvid a estar en el centro de la polémica tras la
victoria de Duncan Laurence, de los Paises Bajos, con Arcade. Aunque su interpretacion
fue alabada por jurados y publico, las posiciones de otros paises generaron desconcierto.
El televoto, en particular, mostré un notable desequilibrio al favorecer masivamente a
paises como Noruega, cuya cancion Spirit in the Sky obtuvo el primer lugar en el televoto,
pero termind en una posicion mucho mas baja en la clasificacion general debido al bajo
apoyo del jurado. Este resultado alimenté el debate sobre la disparidad entre las
preferencias del publicoy los criterios de los expertos, cuestionando si el sistema mixto es
realmente representativo de las opiniones colectivas.™

Otro ejemplo de controversia significativa ocurrié en 2021, cuando el grupo
Maneskin, de Italia, gand con Zitti e buoni. Aunque su victoria fue ampliamente celebrada,
la puntuacion extremadamente baja del Reino Unido, que recibié cero puntos tanto del
jurado como del televoto, generd un intenso debate en medios britanicos." Muchos
interpretaron este resultado como una consecuencia del Brexity una sefal de aislamiento
cultural de Reino Unido en Europa, en lugar de un juicio objetivo sobre la calidad de la
cancion.

El cambio radical que puede generar el televoto se vio claramente en 2022 con la
participacion de Ucrania, representada por la Kalush Orchestra con su cancién Stefania.
Mientras que el jurado profesional posiciond la cancién en el cuarto lugar, el televoto
masivo a favor de Ucrania impulso al grupo al primer lugar, asegurando su victoria. Este
resultado fue interpretado como un gesto de solidaridad hacia Ucrania en medio de la
invasion rusa, pero también desatd criticas sobre si el Festival estaba dejando de ser un
concurso musical para convertirse en un espacio de manifestacion politica.'

Todas estas controversias evidencian cémo Eurovisién es mucho mas que un
concurso musical. Los resultados reflejan no solo las preferencias artisticas, sino también
las dinamicas politicas, culturales y sociales de Europa y del mundo. Los debates que
surgen afo tras afio subrayan la complejidad del concurso, que combina elementos de
espectaculo, diplomacia cultural y competencia artistica, creando un evento Unico que
trasciende las barreras del entretenimiento para convertirse en un espacio de reflexién
sobre la sociedad contemporanea.

3. Analisis de los datos

3.1 Proceso de andlisis de las letras

Antes de realizar el analisis de las canciones, como se menciond anteriormente, se
explicara de dénde se han obtenido los datosy cuantas canciones son, asicomo el nimero
total de palabras por cancion.

Todas las canciones, asi como su traduccién al inglés, han sido extraidas de la web
Eurovisionworld.com para obtener una mayor homogeneidad en el andlisis y no caer en
errores de traduccion manual. La dificultad se presentaba porque hay algunas canciones

% European Broadcasting Union. (2019). Duncan Laurence wins Eurovision Song Contest 2019 for
the Netherlands.

" BBC News. (2021). Eurovision 2021: Italy's Maneskin wins as UK gets nul points.

2 European Broadcasting Union. (2022). Ukraine wins Eurovision Song Contest 2022.
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escritas en su totalidad bien en inglés bien en la lengua natal del cantante, mientras que
hay otras que son una combinacién de ambas lenguas.

El Analisis de Sentimiento se ha seleccionado como técnica principal en este
estudio debido a su capacidad para proporcionar resultados claros y cuantificables. Dado
que el objetivo principal es explorar si Eurovisidon premia reiteradamente canciones con
tematicas relacionadas con sentimientos negativos o de denuncia social, este método
ofrece una forma objetiva de medir la intensidad emocional de las letras. Adema3s, el
Andlisis de Sentimiento permite identificar patrones en los datos y establecer
correlaciones entre la carga emocional de las canciones y su éxito en el concurso.

Otra razdn para utilizar el Analisis de Sentimientos es su idoneidad para textos
cortos, como las letras de canciones. Herramientas como VADER estan disefiadas para
manejar este tipo de contenido, ofreciendo resultados precisos incluso en textos con
estructuras linguisticas complejas. VADER también tiene la ventaja de considerar
modificadores como negaciones o intensificadores, lo que lo hace especialmente util para
capturar matices en canciones con narrativas emocionales complejas.

Ademas, cada una de las cuarenta y dos canciones tienen una cantidad distinta de
palabras, taly como se muestra en la siguiente tabla.

Tabla 1: Primeros tres paises clasificados por afios y nimero de palabras de cada cancién

CANTIDAD DE PALABRAS

PAIS ANO POSICION
ALEMANIA 2010 10 195
TURQUIA 2010 20 179
RUMANIA 2010 30 211
AZERBAIYAN 2011 10 184
ITALIA 2011 20 198
SUECIA 2011 30 188
SUECIA 2012 10 239
RUSIA 2012 20 220
SERBIA 2012 30 224
DINAMARCA 2013 10 211
AZERBAIYAN 2013 20 244
UCRANIA 2013 30 203
AUSTRIA 2014 10 218
PAISES BAJOS 2014 20 255
SUECIA 2014 30 204
SUECIA 2015 10 230
RUSIA 2015 20 266
ITALIA 2015 30 211
UCRANIA 2016 10 218
AUSTRALIA 2016 20 202
RUSIA 2016 30 177
PORTUGAL 2017 10 168
BULGARIA 2017 20 230
MOLDAVIA 2017 30 209
ISRAEL 2018 10 200
CHIPRE 2018 20 201
AUSTRIA 2018 30 221
PAISES BAJOS 2019 10 201
ITALIA 2019 20 211
RUSIA 2019 30 226
ITALIA 2021 10 228
FRANCIA 2021 20 198
SUIZA 2021 30 207
UCRANIA 2022 10 219
REINO UNIDO 2022 20 200
ESPANA 2022 30 241
SUECIA 2023 10 199
FINLANDIA 2023 20 201
ISRAEL 2023 30 189
SUIZA 2024 10 212
CROACIA 2024 20 207
UCRANIA 2024 30 198

Fuente: Eurovisionworld.com
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Tras obtener la letra de las primeras tres canciones clasificadas desde 2010 hasta
2024, se agruparon en un archivo Excel “song lyrics”, que contiene informacion
estructurada en seis columnas que abarcan datos esenciales relacionados con las
canciones participantes en Eurovision. Dichas columnas incluyen el ano de participacion
(Year), la posicidn final obtenida por la cancidn en el Festival (Rank), el titulo de la cancion
(Song), el nombre del artista o grupo que la interpretdé (Artist), el pais que representd
(Country)y la letra completa de la cancion (Lyrics). Cada fila en la tabla corresponde a una
cancioén especifica, lo que proporciona un conjunto de datos detallado para analisis
posteriores.

El archivo se convierte a formato CSV porque es mas facil de usary procesar en el
analisis de datos. Durante la conversion, se limpian los datos para evitar errores y se
asegura que los caracteres especiales se lean correctamente (tildes, por ejemplo). Luego,
el archivo se carga en una tabla para organizar la informacién y comprobar que todo esté
en orden antes de analizarla.

En el siguiente paso, se emplea una herramienta especializada en Analisis de
Sentimiento para evaluar las letras de las canciones. Esta herramienta esta disefiada para
medir la carga emocional de los textos, identificando si su tono es positivo, negativo o
neutro. Antes de aplicarla, se importa una biblioteca que facilita la manipulacién de datos
en formato de tabla, junto con el médulo que permite realizar el Analisis de Sentimiento
sobre los textos. De esta manera, se ha cargado un conjunto de datos que contiene las
letras de las canciones en una estructura de tabla, lo que ha permitido organizarlas de
manera accesible para su anélisis. Este paso es fundamental para llevar a cabo el estudio
de sentimiento, ya que facilita la aplicacién de técnicas analiticas sobre el contenido
textual.

A continuacién, VADER evalué la polaridad de los textos, determinando el nivel de
emocion positiva, negativa, neutral y, ademas, una puntuacién compuesta (Compound)
que muestra el nivel de carga emocional total de cada cancidn. Este analisis se realiz6 de
forma sistematica sobre cada letra de cancion. Para ello, se definié un procedimiento que
procesaba cada texto, aplicando el Analisis de Sentimiento. Si el contenido entraba dentro
de los parametros de analisis, se calculan las distintas puntuaciones emocionales; en
caso contrario, se asignaron valores nulos para evitar errores en el procesamiento. Estas
categorias permiten identificar la carga emocional de cada letra de manera estructurada.

A continuacidén, se filtraron Unicamente las categorias esenciales para el analisis,
incluyendo informacién sobre el afo, la posicién en la clasificacién, el titulo de la cancién,
el artistay las puntuaciones compuestas obtenidas. Este paso permitio organizar los datos
de manera mas clara y enfocada, facilitando su interpretaciéon y el desarrollo de
conclusiones a partir de los resultados.

El conjunto de datos se ordend segun el afio y la posicién en la clasificacion,
asegurando que la informacion se presentara en orden cronolégico y reflejara el nivel de
éxito de cada cancidn en el Festival. Este orden facilita la identificacion de tendencias a lo
largo del tiempo. Ademas, para optimizar la visualizacion de los resultados, se ajustaron
ciertos parametros de presentacion, permitiendo mostrar todas las categorias sin recortes
y mejorando la legibilidad al estructurar la informaciéon de manera maés clara en la salida
de datos.
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Finalmente, los datos se ordenaron segun la puntuacidon compuesta, mostrando
primero las canciones con los sentimientos mas intensos, ya sean positivos o negativos.
Este ordenamiento facilita la comparacion entre las canciones con mas carga emocional
y su posicion final en la clasificacion del Festival. El conjunto de datos ordenado se guardo
en un nuevo archivo, que servira para un posterior analisis de regresion lineal multiple;
también permite conservar los resultados para futuras consultas o andlisis. Ademas, se
mostré un mensaje para confirmar que el archivo se habia creado correctamente, y asi
garantizar que los datos procesados se habian exportado de manera exitosa.

Tabla 2: Canciones con sus valores de carga emocional

Resultados ordenados por 'Compound' de mayor a menor:

Year Rank Song Artist Positive Neutral MNegative Compound
2 2e1e 1 Satellite Lena a.382 3.5649 @.849 @.9998
15 2el15 1 Heroes Mans Zermerlow 8.315 @.657 @.828 8.9987
25 2018 2 Fuego Eleni Foureira @.386 @.588 @.826 8.9986
17 2815 3 Grande Amore I1 Volo 8.355 2.608 @.845 @.9985
7 2012 2 Party For Everybody Buranovskiye Babushki 8.211 8.789 9.0800 8.9953
5 2011 3 Popular Eric Saade 8.232 @.751 @.e17 8.9951
8 2812 3 Nije Ljubav Stvar Zeljko Joksimovic 8.279 @.721 @.808 8.9942
6 2812 1 Euphoria Loreen 8.257 3.688 @.862 @.9924
21 2017 1 Amar pelos dois Salvador Sobral 8.271 @.691 @.838 8.9923
28 20ls 3 Your Are the Only One Sergey Lazarev 28.113 2.863 2.e19 8.9874
16 2815 2 A Million Voices Polina Gagarina 8.191 @.784 @.826 8.9870
28 2019 2 Soldi Mahmood a.132 @.787 @.882 8.9764
la 2813 2 Hold Me Farid Mammadov a2.129 @.542 @.829 @.9762
37 2823 2 Cha Cha Cha Kaarija a8.127 @.795 @.878 @.9675
18 2016 1 1344 Jamala 8.185 a.778 @.844 8.9528
27 2e19 1 Arcade Duncan Laurence 8.165 @.733 @.1a3 8.54a83
35 2822 3 51oMo Chanel 2.117 @.5816 @.868 @.92a9
32 2821 1 Zitti e buoni Maneskin 2.934 @.558 @.867 @.3444
26 2013 3 Nobody But You Cesar Sampson 2.184 @.819 @.877 8.8239
13 2914 2 Calm After The Storm The Common Linnets 8.291 @.851 @.858 8.8881
12 2014 1 Rise Like a Phoenix Conchita Wurst @.837 @8.837 .0866 9.7992
4 2811 2 Madness OF Love Raphael Gualazzi 2.148 @.761 @.899 8.7963
31 2821 2 Voila Barbara Pravi a8.136 @.758 @.114 @.4919
19 2816 2 Sound Of Silence Dami Im 2.863 @.578 @.859 @.4451
38 2823 3 Unicorn Noa Kirel 8.835 @.917 3.e47 @.2429
39 Ze24 1 The Code Nemo 2.151 @.712 @.138 @.2347
11 2013 3 Gravity Zlata Ognevic 2.1739 2.648 2.181 8.1586
1 ze1e 2 We Could Be The Same maliga a.112 2.719 @.169 -@.8241
32 2821 3 Tout 1'univers Gjon's Tears 8.839 8.9a1 9.859 -8.4215
48 2924 2 Rim Tim Tagi Dim Baby Lasagna 8.129 @.781 @.178  -8.6624
3 2811 1 Running Scared E11/Nikki a8.153 3.668 @.179 -@8.7983
2 2@1e 3 Playing with Fire Paula Seling & Owi .18l @.788 @.119 -8.755@
24 2018 1 Toy Netta 2.a78 @.826 @.897 -@8.7858
34 2822 2 Space Man Sam Ryder 8.e13 8.948 8.847 -8.8338
33 @22 1 Stefania Kalush Orchestra 2.895 @.793 @.112 -8.8617
41 2824 3 Teresa & Maria alyona alyona & Jerry Heil 2.888 2.811 @.188 -8.8948
9 2013 1 Only Teardrops Emmelie de Forest 2.068 @.818 @.122 -8.9381
36 2823 1 Tattoo Loreen @.195 @.553 @.252 -@8.9683
14 2014 3 Undo Sanna Mielsen 2.839 @.789 @.252 -8.9875
29 2019 3 Scream Sergey Lazarev 8.887 @.666 @.267 -8.9389
22 2017 2 Beautiful Mess Kristian Kostov 2.845 8.720 9.234 -8.9913
23 2017 3 Hey Mamma Sunstroke Project 2.833 2.816 @.152 -8.9936

Resultados ordenados guardados en 'eurovision_sentiment_results_sorted.csv'

Esta tabla 2 muestra la salida de Python y, mas concretamente en la primera
columna simplemente muestra el orden en el que se introdujeron los datos, siendo la
numero cero la primera cancién introducida en el archivo Excel, en este caso, Satellite, de
Lena.

Se inicid el analisis explorando la relacién entre la puntuacién compuesta y la
posicidonfinal en la clasificacion de las canciones. Este enfoque permitié observar si existia
una correlacion entre laintensidad emocional de las letras y el éxito obtenido en el Festival.
Se importaron las herramientas necesarias para realizar el andlisis. Una de ellas se utilizé
para generar graficos visuales, mientras que otra se empled para calcular las correlaciones
estadisticas entre las variables. Esto permitié tanto representar graficamente la relacion
entre las variables como evaluar su vinculo de manera cuantitativa.

Mas tarde, se carg6 el archivo procesado que contiene los resultados del analisis
de sentimiento y las posiciones finales de las canciones. Este archivo permitié explorar
cémo lasemociones de las letras se relacionaban con su resultado en el Festival. Después,
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se genero un grafico de dispersion que muestra la relacion entre la puntuacidon emocional
y la clasificacién final de las canciones. Para mejorar la visualizacion, se ajusto la
transparencia de los puntos, lo que facilitaria la interpretacion en caso de que los puntos
se superpusieran. También se agregaron etiquetas a los ejes y un titulo para contextualizar
el grafico. Ademas, se invirtio el eje de la posicion en la clasificacidon para que los mejores
resultados aparecieran en la parte superior del grafico, reflejando asi cédmo se espera
visualizar los primeros puestos y no los ultimos.

3.2 Procedimiento para correlacionar el sentimiento con el
exito

A continuacion, se calculd la correlacion entre la puntuacién emocional y la
posicion en la clasificacidon. Primero, se evalud la relacion lineal entre ambas variables
(correlaciéon de Pearson), lo que proporciond un coeficiente que indica la fuerza y direccién
de la conexién, asi como un valor que ayuda a determinar si esta relacidon es
estadisticamente significativa. Los resultados se presentaron con precision para facilitar
su interpretacion. Luego, se calculd otro tipo de correlacidon que se basa en los rangos de
las variables (correlacidon de Spearman), lo que permitio identificar relaciones no lineales.
Al igual que con la primera correlacién, se muestran debajo los resultados clave para
facilitar su analisis, asi como el grafico de dispersion que los permite analizar de una
manera visual.

Tabla 3: Resultados obtenidos de correlacion de Pearson y Spearman
Coeficiente de correlacidn de Pearson: 8.882
P-valor de Pearson: 8.989

Coeficiente de correlacidn de Spearman: 8.851
P-valor de Spearman: 8.751

Salida de Python

Grafico 1: Relacidn entre puntuacion compuesta (Compound)y Posicién final (Rank)
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Salida de Python

Posteriormente, y para seguir reafirmando este resultado, se calculé el promedio
de la puntuaciéon emocional para cada posicién en la clasificacién, lo que permitio
observar si existia una tendencia entre el sentimiento general de las canciones y su
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desempefio en el concurso. Para visualizar esta relacion, se generd un grafico de barras,
que facilitara la interpretacién de cdmo varia el sentimiento de las canciones en funcién
de su posicion final en el ranking.

Usando los datos de la ultima columna de la tabla 2, se generdé un gréafico de barras
para representar visualmente la relacidon entre cada posicion en la clasificacion y las
puntuaciones compuestas, donde cada barra corresponde a una posicidn en el ranking.
Esta representacion facilita la identificacidon de posibles tendencias o patrones entre el
éxito de una canciény el tono emocional de su letra.

Grafico 2: Promedio de Compound distribuido por posicion final
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Este grafico 2, de elaboracion propia, muestra el promedio de la puntuacion
compuesta (Compound) de las canciones que han ocupado el primer, segundo y tercer
puesto en Eurovisidn. El eje horizontal representa el Rank (las posiciones finales de las
canciones)y el eje vertical muestra el valor promedio del sentimiento emocional asociado
alas letras de las canciones que lograron esas posiciones. En términos sencillos, lo que se
analiza es si las canciones mas exitosas suelen tener mensajes mas o menos negativos.

Lo primero que destaca es que las canciones que quedaron en segundo lugar
tienen, en promedio, la puntuacién compuesta maés alta. Esto significa que, en general,
estas canciones tienden a ser mas emocionalmente intensas que las que ganaron o
quedaron terceras. Por otro lado, las canciones ganadoras y las que quedaron en tercer
lugar tienen valores similares entre ellas, ambas ligeramente por debajo del segundo
puesto. Esto podria indicar que las canciones mas positivas no necesariamente son las
gue ganan, aunque si parecen estar asociadas con buenos resultados.

Sin embargo, en Eurovision, aunque el tono positivo puede ser un factor favorable,
seguramente no es el Unico determinante del éxito. Hay canciones con letras menos
positivas 0 mas neutrales que igualmente logran el primer puesto. Esto refuerza la idea de
que, ademas de la letra, influyen otros factores como la puesta en escena, la originalidad,
el impacto visual y la conexidn emocional que generan en el publico y el jurado. En
resumen, el grafico indica que las canciones con letras mas emocionales suelen quedar
bien clasificadas, pero el primer puesto no depende Unicamente de ello.
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Para terminar el analisis y conseguir una respuesta lo mas definitiva posible, se
concluyé con un analisis t-test, que es una prueba estadistica que se utiliza para analizar
si hay una diferencia significativa entre las medias (promedios) de dos grupos. En otras
palabras, sirve para responder a preguntas como: ¢son realmente diferentes estos dos
grupos o cualquier diferencia que vemos es producto del azar? Esta prueba es
especialmente util cuando se trabaja con muestras relativamente pequefas y se quiere
saber si una diferencia observada es lo suficientemente grande como para considerarla
significativa.

En este caso concreto, el objetivo era comparar el promedio de la puntuacién
compuesta (Compound) entre dos grupos: las canciones ganadoras de Eurovision y las
canciones que quedaron en segundo y tercer lugar.

Para hacerlo, se plantearon dos hipétesis. La hipotesis nula (H,) dice que no hay
diferencia en la puntuacién compuesta entre las canciones ganadoras y las segundas y
terceras clasificadas. En cambio, la hipétesis alternativa (H,) dice que si hay una diferencia
significativa entre estos dos grupos. El t-test calcula si la diferencia que se observa entre
las puntuaciones compuestas es suficientemente grande como para rechazar la hipotesis
nula, o si es tan pequefia que es probable que haya ocurrido por simple casualidad.

El resultado clave de un t-test es el p-valor, que evaliia cuanta evidencia hay en
contra de la hipdtesis nula. Cuanto mas pequefio es el p-valor, mas fuerte es la evidencia
de que hay una diferencia real entre los grupos.

En este caso, el t-test arrojé un p-valor aproximadamente de 0,78. Este es un
resultado muy alto. En general, se considera que un p-valor por debajo de 0,05 es necesario
para rechazar la hipdtesis nula y afirmar que hay una diferencia significativa. Un p-valor de
0,78 significa que hay un 78% de probabilidad de que la diferencia observada entre las
puntuaciones compuestas de ganadores y no ganadores sea simplemente producto del
azar.

En términos practicos, estos resultados sugieren también que el tono emocional
de las letras (ya sea positivo, negativo o neutro) no parece ser un factor determinante para
que una cancion logre ganar el Festival. Aunque es posible que las canciones ganadoras
presenten ciertas caracteristicas emocionales particulares, este andlisis especifico no ha
encontrado evidencias suficientes para confirmar que exista una diferencia sistematica
entre ganadoras y no ganadoras en cuanto al sentimiento expresado en sus letras. El alto
resultado del p-valor obtenido también pone de manifiesto que el sentimiento de las letras,
por si solo, no es un predictor fiable del éxito en el Festival. Si bien las emociones
transmitidas pueden desempenar un papel relevante en la experiencia general de la
audiencia, no parecen ser un elemento distintivo entre las canciones que ganany las que
no. Por lo tanto, el éxito en Eurovisidon no puede explicarse Unicamente a través de un
Analisis de Sentimiento textual.
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Grafico 3: Diagrama de caja y bigotes agrupando canciones ganadoras frente a
segundo y tercer puesto
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El grafico 3 sirve para afiadir mas evidencia a lo ya expuesto. El diagrama de cajay
bigotes (boxplot) muestra que no hay diferencias significativas en la distribucién de la
puntuacidon compuesta entre las canciones ganadoras y no ganadoras en Eurovisidn
(segundo y tercer puesto). Las medianas son similares, y ambos grupos presentan una
amplia gama de valores, desde muy positivos hasta negativos, lo que sugiere que los
extremos emocionales no son determinantes para ganar. Aunque el promedio de las
ganadoras es ligeramente menor que el de las no ganadoras, la diferencia es pequenay,
siguiendo la linea del resto de resultados, no parece suficiente para concluir que el
sentimiento tenga un impacto relevante en el resultado.

3.3 Uso de algoritmos predictivos

En este capitulo se explica como se han aplicado dos algoritmos predictivos para
el posible analisis de futuras canciones en Eurovision: el andlisis de regresion lineal
multiple y el Random Forest. En primer lugar, se realizé un andlisis de regresion lineal
multiple con el objetivo de evaluar si la puntuacién compuesta, obtenida tras el analisis de
las letras de las canciones, puede actuar como un predictor del ranking obtenido en el
Festival de Eurovisién. Esta técnica estadistica permite analizar la relacion entre una
variable dependiente, en este caso el ranking, y una o més variables independientes, como
la carga emocional, con el fin de estimar si existe un patrén predecible entre ambas.

Como parte del proceso, se generd una visualizacidon de los residuos, es decir, la
diferencia entre los valores reales del ranking y los valores estimados por el modelo de
regresion. Este andlisis grafico es fundamental para comprobar si los residuos se
distribuyen de manera aleatoria, lo que indicaria que el modelo es apropiado y que no
existen patrones ocultos no capturados por la regresion.

El analisis de regresion lineal multiple requiere definir claramente cual es la
variable dependiente y cudles son las variables independientes. En este caso, el ranking
obtenido por cada cancidn representa la variable dependiente, es decir, el resultado que
se pretende explicar. Por otro lado, la puntuaciéon compuesta, que resume el tono
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emocional de cada letra, actia como la variable independiente cuyo efecto sobre el
ranking se desea estudiar.

Asi, el modelo generado no solo aporta un coeficiente que indica la magnitud y
direccion de esta relacion, sino que también permite evaluar el grado de ajuste generaly la
significacion estadistica de los resultados. Junto con la ejecucién del modelo, se generan
representaciones graficas de los residuos que son esenciales para verificar la calidad del
ajuste y detectar posibles patrones no capturados, lo que ayudaria a determinar si el
modelo es valido o si es necesario considerar otros factores explicativos adicionales. El
conjunto de resultados, que incluye los coeficientes estimados, los indicadores de
significancia y las métricas de ajuste, se recopila y exporta para facilitar un analisis mas
detallado y poder contrastar estos hallazgos con los obtenidos previamente mediante
otras técnicas estadisticas, como correlaciones simples y pruebas de hipdtesis.

En este caso, la variable independiente o predictora seleccionada es la puntuacién
compuesta, que se considera potencialmente explicativa de la variable dependiente, que
es el puesto obtenido en el ranking final de Eurovision. Es importante resaltar que, aunque
en este analisis se utilizdé Unicamente la puntuacién compuesta como predictor, elenfoque
podria ser facilmente adaptable para incorporar variables adicionales en futuros estudios,
como elidioma de la cancidn, el numero de intérpretes o la nacionalidad.

Para que el modelo de regresion esté correctamente especificado, se afiade un
término de intercepcién o constante. Este término permite en este caso que el modelo
pueda representar adecuadamente la relacién entre las variables, incluso si la puntuacién
es cero, es decir, esta constante asegura que el modelo no esté forzado a pasar por el
origen (un ranking igual a cero cuando la puntuacién compuesta es cero), permitiendo un
mejor ajuste y una interpretacién mas realista de los resultados.

Una vez definidas las variables y agregada la constante, se construyé el modelo de
regresion lineal. El procedimiento empleado se basé en la técnica de minimos cuadrados
ordinarios, gue consiste en encontrar la linea recta que minimiza la suma de los cuadrados
de las diferencias entre los valores observados de la variable dependiente (el ranking real)
y los valores predichos por el modelo. Este método es uno de los mas utilizados en analisis
de datos por su sencillez y eficacia en contextos donde se analiza la relacién lineal entre
variables cuantitativas.

Al ajustar el modelo, se obtuvieron los coeficientes de regresion, que indican la
magnitud y la direccién de la relacion entre la puntuacién compuesta y el ranking de las
canciones. Un coeficiente positivo indicaria que puntuaciones mas altas (canciones mas
positivas) tienden a asociarse con rankings maés altos (peores resultados), y que un
coeficiente negativo indicaria que un mayor sentimiento negativo se asocia con mejores
posiciones. Ademas de los coeficientes, el ajuste del modelo proporciona otros
indicadores clave, como el valor p asociado a cada coeficiente, que permite evaluar si la
relacion observada es estadisticamente significativa. También se obtiene el coeficiente de
determinacién (R?), que refleja el porcentaje de variabilidad del ranking que puede
explicarse a partir de la puntuaciéon compuesta.
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Tabla 4: Resumen del modelo de regresion multiple

OLS Regression Results

Dep. Variable: Rank  R-sguared: 0.e08
Model: 0OLS  Adj. R-squared: -8.825
Method: Least Squares F-statistic: 0.8e01754
Date: Wed, 28 Nov 2824 Prob (F-statistic): 0.989
Time: 16:18:54 Log-Likelihood: -51.@81
No. Observations: 42 AIC: 186.2
Df Residuals: 48  BIC: 189.6
Df Model: 1
Covariance Type: nonrobust

coef std err t P>t [@.825 @8.975]
const 1.9989 B8.153 13.187 8.088 1.891 2.387
Compound 8.0822 B8.167 8.e13 6.989 -8.335 B8.33%
omnibus: 29.933  Durbin-Watson: 2.872
Prob(Omnibus): 8.888  Jarque-Bera (JB): 3.937
Skew: @.888  Prob(JB): 0.148
Kurtosis: 1.58@  Cond. Mo. 1.82

Notes:
[1] Standard Errors assume that the covariance matrix of the errors is correctly specified.

Salida de Python

Esta tabla 4 muestra los resultados obtenidos una vez ajustado el modelo de
regresion lineal multiple. Estos resultados se organizaron después en un nuevo conjunto
de datos. Este conjunto recopila informacidn clave sobre las variables incluidas en el
modelo, entre ellas, el nombre de cada variable, el coeficiente estimado, el valor p
asociado y los intervalos de confianza tanto superior como inferior. Esta organizacion
facilita lainterpretacion de los resultados, permitiendo identificar facilmente qué variables
tienen una relacion significativa con el ranking y con qué nivel de certeza. La inclusion de
los intervalos de confianza afiade valor al analisis, ya que permite observar el rango dentro
del cual es probable que se encuentre el verdadero valor de cada coeficiente en la
poblacién. Esto proporciona una vision mas completa y matizada de la incertidumbre
asociada a cada estimacion, complementando la simple interpretacion de los coeficientes
y los valores p.

Para asegurar la trazabilidad y la facilidad de consulta, este conjunto de resultados
se guardd en un archivo nuevo con un formato estandar y accesible. Gracias a esto, los
resultados podran ser revisados, compartidos o incorporados a futuras investigaciones sin
dificultad, asegurando la transparencia y reproducibilidad del proceso de analisis.

El coeficiente de determinacién es practicamente cero, lo que implica que la
variabilidad en el ranking no puede explicarse en absoluto a través de las puntuaciones
compuestas. En otras palabras, el modelo no logra capturar ninguna relacion lineal entre
el sentimiento de las canciones y su desempefio en el concurso.

El coeficiente asociado a la variable Compound es de 0,0022, un valor
extremadamente bajo que refleja un efecto practicamente nulo sobre el ranking. Esto
significa que, incluso en el caso de que existiera alguna relacién, el impacto de un cambio
en el sentimiento sobre el puesto obtenido seria insignificante. Este resultado refuerza la
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idea de que el sentimiento positivo o negativo expresado en las letras de las canciones no
es un factor relevante a la hora de determinar el éxito competitivo en Eurovision.

El p-valor correspondiente a Compound es de 0,989, muy superior al umbral
comunmente aceptado de 0,05. Este valor confirma que no hay evidencia estadistica
suficiente pararechazar la hipotesis nula, es decir, no se puede concluir que el sentimiento
(medido por Compound) tenga un efecto significativo sobre el ranking. La falta de
significacion estadistica es coherente con el valor practicamente nulo del coeficiente y el
R? de 0, indicando que la variable Compound carece de poder predictivo en este contexto.

El intercepto o constante del modelo es de 1,9989, lo que representa el valor
promedio esperado de la variable Rank cuando Compound es igual a cero. Si bien este
valor es un componente necesario del modelo, su interpretacion tiene poco valor practico
dado el pésimo ajuste general. El modelo completo, evaluado a través de la estadisticaFy
su p-valor (0,989), también confirma que no hay evidencia de que la regresién aporte
informacioén significativa para explicar el ranking de las canciones.

Grafico 4: Distribucion de residuos
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Este grafico 4, de elaboracién propia, demuestra, como se explicd con
anterioridad, que los residuos si se distribuyen de manera aleatoria y no hay patrones
ocultos no capturados en la regresion.

El segundo algoritmo aplicado a este analisis, como se ha citado anteriormente, es
otro modelo de regresion basado en Random Forest. Este modelo tiene como objetivo
predecir el puesto final (Rank) de las canciones a partir de un puntaje compuesto
(Compound), el cual se obtiene mediante un andlisis de sentimiento de las letras de
manera similar al anterior, pero desde otra perspectiva.

El conjunto de datos se divide en dos partes: una para entrenar el modelo y otra
para probarlo. Esto se hace mediante un procedimiento que asigna el 80% de los datos al
entrenamiento y el 20% restante a la evaluacién. Este paso es fundamental para medir el
desempeno del modelo y evitar problemas de sobreajuste, es decir, que el modelo
funcione bien solo con los datos con los que fue entrenado y no con datos nuevos. Ademas,
se utiliza un parametro fijo para asegurar que los resultados sean consistentesy se puedan
reproducir en futuras pruebas. A continuacion, se crea el modelo Random Forest utilizando
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un conjunto de “arboles de decision”. Este modelo utiliza 100 arboles para hacer
predicciones, combinando los resultados de todos los arboles para minimizar posibles
errores. EL modelo se prepara con el conjunto de datos de entrenamiento, lo que significa
que los arboles se ajustan a los datos para aprender patrones. Una vez entrenado, el
modelo realiza predicciones sobre el conjunto de prueba, generando valores predichos de
ranking basados en las puntuaciones compuestas. Estas predicciones se comparan con
los valores reales del ranking para evaluar como ha funcionado el modelo.

El rendimiento del modelo se evalua mediante dos métricas principales. El Error
Cuadratico Medio (en adelante, por sus siglas en inglés, MSE) mide el tamafio promedio de
los errores en las predicciones. Un valor mas bajo de MSE indica un mejor desempefio del
modelo, ya que significa que las predicciones estan mas cerca de los valores reales. Por
otro lado, el coeficiente de determinacion (Rz) mide coémo explica el modelo la variabilidad
de los datos. Un valor cercano a 1 sugiere que el modelo tiene una alta capacidad para
explicar los resultados, mientras que valores bajos o negativos indican que el modelo tiene
un rendimiento deficiente.

Tabla 5: Resumen de resultados de Random Forest

Mean Squared Error (MSE): 8.72
R-squared (R2): -8.32

Salida de Python

Esta tabla, de elaboracién propia, muestra los resultados obtenidos usando este
algoritmo predictivo. En este caso, un MSE de 0,72 indica que, de media, las predicciones
delmodelo estan a una distancia cuadratica de 0,72 de los valores reales. Aunque no existe
un valor "ideal" para el MSE, cuanto mas cercano sea a 0, mayor sera la precision del
modelo. Sin embargo, este valor de MSE es relativamente alto, especialmente
considerando que los valores del ranking son pequenos (1, 2 o 3). Esto sugiere que el
modelo tiene dificultades para predecir correctamente el ranking de las canciones, lo que
podria indicar que no ha capturado adecuadamente los patrones subyacentes en los
datos.

Por otro lado, R* es de -0,32, esto indica que el modelo no solo no explica ninguna
variaciéon en el ranking, sino que su rendimiento es incluso peor que un modelo que
simplemente prediga el valor promedio del ranking.

Las razones del bajo rendimiento del modelo pueden estar asociadas a varios
factores. En primer lugar, el uso exclusivo de la puntuacién compuesta (Compound) como
variable predictora resulta ser demasiado limitada para abordar un problema tan complejo
como la prediccion del ranking de las canciones en Eurovisidon. En segundo lugar, la
muestra utilizada es pequefia, con solo cuarenta y dos observaciones, lo que limita la
capacidad delmodelo para aprender patrones significativos y generalizar adecuadamente.

4. Conclusiones y discusidn de resultados

Este Trabajo de Fin de Grado ha demostrado la viabilidad y eficacia de la
implementacidon de VADER como herramienta de Anélisis de Sentimiento en las canciones
de Eurovisién. A través de este enfoque, ha sido posible cuantificar la carga emocional de
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cada una de las canciones, proporcionando una perspectiva objetiva sobre los
sentimientos predominantes en las letras del certamen a lo largo de los afos. Al aplicar
VADER, se han obtenido puntuaciones que reflejan el grado de positividad, negatividad y
neutralidad en las letras, lo que ha permitido posteriormente demostrar si existen patrones
recurrentes en la eleccion de temas y emociones expresadas en Eurovisidon o no.

Asimismo, el uso de VADER ha demostrado ser una herramienta eficiente y
accesible para el Analisis de Sentimiento en textos en inglés, proporcionando resultados
coherentes con el contexto de cada cancién. Dado que las letras fueron traducidas, se ha
podido minimizar elimpacto de las diferencias linguisticas en la deteccion del sentimiento,
lo que refuerza la validez de los resultados obtenidos.

Sin embargo, es importante sefialar que, si bien VADER es una herramienta
optimizada para textos informales y con presencia de emociones explicitas, su aplicacién
en el ambito musical plantea ciertos desafios. Las metaforas, la ironia y otros recursos
poéticos pueden influir en la interpretacién automatica del sentimiento, lo que abre la
puerta a futuras investigaciones que complementen este tipo de analisis con modelos mas
avanzados o técnicas hibridas. En términos metodolégicos, también se ha evidenciado la
importancia de combinar enfoques cuantitativos y cualitativos para obtener una vision
mas completa de los datos analizados.

Por lo tanto, la implementacién de VADER ha sido exitosa en el Analisis de
Sentimiento de las canciones de Eurovisién, proporcionando una base soélida para
estudios posteriores en este ambito. El presente Trabajo de Fin de Grado también sienta
las bases para futuras investigaciones que exploren con mayor profundidad la relacion
entre el contenido lirico y el impacto en la audiencia.

Ademas, analizando a dicha audiencia, se ha comprobado que esta no siempre
responde de manera uniforme a los mismos estimulos emocionales. A pesar de que las
canciones con una fuerte carga emocional y tematicas sociales profundas han sido
premiadas en numerosas ocasiones, el andlisis de correlacidon entre la puntuacion de
sentimiento y la clasificacion final en el concurso ha demostrado que no existe una
relacion lineal o constante entre ambos factores.

En algunos anos, las canciones con una fuerte carga emocional lograron una gran
aceptacién por parte del publico y los jurados, alcanzando posiciones destacadas en el
Festival, como es el caso de Conchita Wursten 2014, Jamala en 2016 o Salvador Sobral en
2017. Sin embargo, en otras ediciones, temas con caracteristicas similares pasaron
desapercibidos o este factor fue irrelevante, como es el caso de Lena en 2010 o Mans
Zelmerldow en 2015. Esto sugiere que la valoracion de una cancién no depende
exclusivamente de su contenido emocional, sino también probablemente de otros
factores contextuales, como el estado de animo social del momento, la puesta en escena,
la estrategia de votacion y la narrativa construida en torno a cada actuacion.

Otro aspectoimportante que se infiere del analisis es la dificultad para obtener una
prediccion satisfactoria sobre el éxito de una cancién basandose Unicamente en el Analisis
de Sentimiento. Tras correlacionar la carga emocional de las letras con los resultados en
la competencia, los altos p-valores obtenidos (por ejemplo, 0,78, muy por encima del
umbral de significancia de 0,05) indican que la relacién no es estadisticamente
significativa dentro de la muestra utilizada. Esto sugiere que eltamafio de la muestra puede
haber sido un factor determinante en la falta de una correlacion clara.
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El reducido numero de observaciones, al centrarse exclusivamente en la
comparacion entre la cancidon ganadora y las que quedaron en segundo y tercer lugar,
podria haber limitado la capacidad del modelo para identificar patrones consistentes. La
variabilidad en los resultados afio tras afio y lainfluencia de otros factores no considerados
en este estudio pueden haber diluido cualquier posible relacidn entre la carga emocional
de las letras y la posicidn final en el Festival. En este sentido, ampliar la muestra hubiera
sido una estrategia mas efectiva para fortalecer el analisis. Incluir las canciones que
ocuparon las cinco primeras posiciones o incluso las diez primeras de cada edicién podria
haber permitido detectar tendencias mas claras y reducir el impacto del azar en los
resultados. Si bien el objetivo principal del estudio era identificar qué diferenciaba a la
cancion ganadora de las que quedaron en segundo y tercer lugar, puesto que, en la mayor
parte de las competiciones de todo tipo se otorgan tres premios y no mas, incorporar un
mayor numero de observaciones habria aportado mas consistencia a la investigacion,
permitiendo evaluar si existen patrones generales entre las canciones mejor valoradas por
la audienciay los jurados profesionales.

Ademas, con una muestra mas amplia, habria sido posible explorar otros factores
que influyen en el éxito de una cancién, como la evolucién de las preferencias del publico
a lo largo del tiempo o la posible existencia de distintos "tipos" de éxito en Eurovision (por
ejemplo, canciones ganadoras por impacto emocional frente a canciones que triunfan por
su atractivo comercial o puesta en escena). De esta manera, el estudio podria haberse
beneficiado de una mayor profundidad en el analisis y una mejor capacidad predictiva.

En concreto, el andlisis mediante el modelo de Random Forest ha revelado
importantes limitaciones en la capacidad de prediccién del ranking de las canciones en
Eurovision. Uno de los principales indicadores de este desempeno ha sido el Error
Cuadratico Medio (MSE), que en este caso ha resultado ser 0,72. Si bien no existe un
umbralfijo para determinar si un MSE es aceptable, un valor méas cercano a O indicaria una
mayor precisién en las predicciones, como se explicd anteriormente.

Ademas, el coeficiente de determinacion (Rz) obtenido ha sido de -0,32, lo cual es
un resultado particularmente problematico. En este caso, el hecho de que el R? sea
negativo implica que el modelo tiene un rendimiento peor que una simple prediccién
basada en el promedio de los rankings. Esto sugiere que Random Forest no ha logrado
identificar patrones utiles en los datos y que su capacidad predictiva es algo limitada en
este contexto.

Estos resultados muestran de nuevo la idea de que el éxito en Eurovisién no puede
explicarse Unicamente mediante el Analisis de Sentimiento de las canciones. La falta de
correlaciones significativas y el bajo rendimiento del modelo de prediccién indican que
otros factores, como los ya mencionados, deberian haberse tenido en cuenta. Es posible
que el Analisis de Sentimiento aporte informacién interesante sobre la naturaleza de las
canciones, pero no parece ser suficiente para predecir con total precisién su posiciéon en
la competencia. Para futuras investigaciones, seria recomendable explorar modelos mas
complejos, incorporar mas variables y utilizar conjuntos de datos mas amplios para
mejorar la capacidad de prediccién con este modelo.

A partir de estos hallazgos, se concluye que la alta carga emocional y el éxito de la
cancién en Eurovisién es un fendmeno que se da en casos puntuales y no puede
generalizarse como una regla fija. Si bien una cancién con una fuerte carga emocional
puede movilizar a los sectores mas empaticos de Europa, no puede considerarse una
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garantia de éxito. El Festival es un evento dinamico, en el que la muUsica, la performancey
el contexto sociocultural también pueden jugar un papel determinante en la respuesta del
publico.

En definitiva, aunque el Analisis de Sentimiento mediante VADER ha resultado util

para comprender mejor las caracteristicas emocionales de las canciones de Eurovision,
los resultados obtenidos indican que el éxito en el Festival no se basa Unicamente en la
emocion expresada en la letra. Para futuras investigaciones, seria recomendable ampliar
la muestra, incorporar variables adicionales y considerar enfoques mas integrados que
tengan en cuenta la interaccion entre la musica, la puesta en escena y la percepcion del
publico.
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6. Declaracion de Uso de Herramientas de
Inteligencia Artificial Generativa

Por la presente, yo, Tomas Montilla Garcia, estudiante de ADE y Business Analytics,
de la Universidad Pontificia Comillas al presentar mi Trabajo Fin de Grado titulado “;Hasta
qué punto estan correlacionados la carga emocionaly el éxito en el Festival de Eurovisién?
Uso de herramientas de Sentiment Analysis”, declaro que he utilizado la herramienta de
Inteligencia Artificial Generativa ChatGPT u otras similares de IAG de cddigo sélo en el

contexto de las actividades descritas a continuacion:

1. Brainstorming de ideas de investigacion: Utilizado paraideary esbozar posibles areas de
investigacion.

4. Metoddlogo: Para descubrir métodos aplicables a problemas especificos de
investigacion.

5. Interpretador de cédigo: Para realizar analisis de datos preliminares.

8. Corrector de estilo literario y de lenguaje: Para mejorar la calidad linguistica y estilistica
del texto.

13. Revisor: Para recibir sugerencias sobre como mejorar y perfeccionar el trabajo con

diferentes niveles de exigencia.

Afirmo que toda la informacién y contenido presentados en este trabajo son
producto de mi investigaciéon y esfuerzo individual, excepto donde se ha indicado lo
contrario y se han dado los créditos correspondientes (he incluido las referencias
adecuadas en el TFG y he explicitado para que se ha usado ChatGPT u otras herramientas
similares). Soy consciente de las implicaciones académicas y éticas de presentar un
trabajo no original y acepto las consecuencias de cualquier violacién a esta declaracion.
Fecha: 9 de abril de 2025

Firma: _Tomas Montilla Garcia_
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